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ABSTRAK

Penjurusan bertujuan untuk memberikan kesempatan kepada mahasiswa
empelajari dan memahami secara utuh suatu bidang tertentu secara mendalam dan
rfokus. Selain dari itu, penjurusan saat perkuliahan juga bertujuan untuk mempersiapkan
z ﬁagasiswa memasuki dunia kerja dan berkarir pada bidang yang sesuai dengan minat dan
= Bpkat mahasiswa tersebut. Jika mahasiswa salah dalam memilih jurusan, minat terhadap

e &rgbelajaran menjadi hilang dan akibatnya akan malas untuk masuk kuliah dan semua
L)

Hanya dipergunakan
Blagiasi akan
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igdibangun pengembangan sistem berbasis Clustering dan Klasifikasi dengan
elgimplementasikan algoritma K-Means dan K-NN dalam pemilihan program studi
afjasiswa baru. Evaluasi hasil tes menunjukkan tingkat akurasi sebesar 91.11%,
emunjukkan konsistensi yang tinggi dalam pengelompokan dan klasifikasi mahasiswa.
a‘gl klasifikasi ini kemudian digunakan sebagai panduan bagi mahasiswa baru dalam
@eﬁentukan program studi yang sesuai dengan minat dan bakat mereka. Dengan fokus
pada bidang studi seperti "Akupunktur," "Arsitektur," "Manajemen," dan lainnya,
felitian ini memberikan kontribusi pada pemahaman tentang pentingnya penjurusan
ia@ tepat dalam mencapai keberhasilan akademis dan karier mahasiswa.

S egalg bEtak

tEn

I.gtut 58

afa kunci: Mahasiswa Baru, K-Means Clustering, K-Nearest Neighbor Klasifikasi

dit

Karya limiah Milik Perpustakaan Universitas Katolik Darma
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IMPLEMENTATION OF K-MEANS AND K-NEAREST
NEIGHBORS (KNN) ALGORITHM IN SELECTION OF NEW
STUDENT STUDY PROGRAMS

ABSTRACT

plagiasi akan

Specialization aims to provide students with the opportunity to thoroughly
Sudy and understand a specific field in depth and focus. Additionally, during
@lemic studies, specialization also aims to prepare students to enter the
Woikforce and pursue a career in a field that aligns with their interests and talents.

g@‘a

wage, leading to a lack of motivation to attend classes, making all assignments feel
Burgensome. To address this challenge, the author develops a Clustering and
6lgsification-based system by implementing the K-Means and K-NN algorithms in
:&lI ting the study programs for new students. The evaluation of test results
Bdiates an accuracy rate of 91.11%, demonstrating high consistency in grouping
@tﬁclassiﬁzing students. These classification results are then used as a guide for
zeVg students to determine a study program that aligns with their interests and
kldts. With a focus on fields of study such as "Acupuncture," "Architecture,”

nagement,” and others, this research contributes to an understanding of the
&@nmriance of proper specialization in achieving academic success and career
& glopment for students.

E

id

epwords: New Students, K-Means, K-Nearest Neighbors

di‘glntut
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